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Abstrak—Data mining merupakan suatu proses otomatis terhadap data yang sudah ada Data yang akan diproses
merupakan data yang sangat banyak. Tujuan data mining adalah mendapatkan hubungan atau pola yang
mungkin memberikan informasi yang bermanfaat. Salah satu dari upaya ini yaitu menghitung potensi produksi
garam seakurat mungkin sehingga akan diketahui seberapa besar informasi prediksi produksi garam di
beberapa wilayah. Masalah yang dihadapi oleh para petani tidak hanya perihal tidak bisa menghasilkan garam
yang sesuai untuk garam industri, tetapi juga masalah luas lahan petambak garam dan cuaca di Indonesia yang
tidak menentu. Penelitian ini menerapkan algoritma C4.5. Metode ini guna mendapatkan prediksi produksi
pada pertanian garam konvensional. Hasil dari penelitian dan pengujian ini menunjukan bahwa terdapat
kenaikan hasil produksi garam pada tahun 2019 dibandingkan dengan tahun 2018.

Kata Kunci: Algoritma 4.5, Data Mining, Garam, Prediksi, Produksi

Abstract—Data mining is an automated process of existing data. The data to be processed is a very large
amount of data. The goal of data mining is to find relationships or patterns that might provide useful
information. One of these efforts is to calculate the potential for salt production as accurately as possible so
that it will be known how much information is predicted for salt production in several areas. The problems
faced by farmers are not only about not being able to produce suitable salt for industrial salt, but also the
problem of the area of salt farmers' land and the unpredictable weather in Indonesia. This study applies the
C4.5 algorithm. This method is to get predictions of production in conventional salt farming. The results of this
research and testing show that there is an increase in salt production in 2019 compared to 2018.
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1. PENDAHULUAN

Indonesia Indonesia merupakan negara kepulauan terbesar di dunia yang memiliki pulau
mencapai 17.508 pulau dan wilayah seluas 7.700.000 km2 (Boy Anugerah, 2021). Wilayah pesisir
adalah salah satu yang banyak menghidupi penduduk disekitarnya, banyak usaha yang dapat
dilakukan di wilayah tersebut. Salah satu usaha yang dapat dijalankan oleh masyarakat yang tinggal
di wilayah pesisir adalah usaha pertambakan seperti tambak garam. Salah satu potensi laut yang
dapat dikembangkan adalah air laut, dimana air laut dapat digunakan sebagai bahan baku pembuatan
garam.

Garam termasuk kebutuhan penting dalam kehidupan dan termasuk dalam pangan pokok.
Selain itu garam juga menjadi kebutuhan penting dalam industri, seperti industri obat dan lain-lain.
Oleh karena pentingnya garam maka kementerian kelautan memprogramkan peningkatan produksi
garam di Indonesia (Kementrian kelautan dan Perikanan, 2017).

Produksi garam di Indonesia dilakukan oleh dua pihak, yaitu para petani garam rakyat dan
PT. Garam (persero). Garam-garam rakyat dihasilkan dari 10 provinsi di Indonesia dengan luas
lahan tambak garam yang berbeda. Karena luas lahan yang dimiliki oleh para petani garam lebih
luas maka produksi yang dihasilkan pun lebih banyak daripada PT. Garam. Hingga sekarang, dua
produsen garam di Indonesia tersebut masih melakukan kompetisi dalam memproduksi garam,
terutama garam konsumsi. Untuk melihat strategi dan pengelolaan garam di Indonesia, (Abdul
hakim, 2020).

Kendala yang dihadapi oleh petani garam tidak hanya perihal tidak bisa menghasilkan garam
yang sesuai untuk garam industri, tetapi juga masalah luas lahan petambak garam dan cuaca di
Indonesia yang tidak menentu. kendala alam juga kerap menjadi Penghambat para petani garam
Indonesia (idhom, 2017).
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Produksi garam Indonesia sangat bergantung kepada kondisi cuaca disepanjang tahun. Jika
terjadi musim panas akan berdampak secara langsung, seperti menurunnya produksi garam dan
produktivitas lahan di Indonesia. Kondisi cuaca menjadi salah satu penentu dalam pencapaian target
produksi garam . Evaporasi air garam dapat tercapai jika didukung oleh cahaya matahari serta
bantuan rekayasa iklim mikro pada areal pegaraman, khususnya angin, curah hujan, suhu, dan
kelembaban (Kementrian kelautan dan Perikanan, 2017).

Kebutuhan akan layanan informasi sangatlah penting untuk memprediksi target produksi
garam Konvensional untuk menjaga ketersediaan garam, dalam memprediksi produksi garam
menganalisa secara manual bisa diketahui membutuhkan waktu yang cukup lama , melalui aplikasi
yang menggunakan data mining dapat mempermudah dalam proses prediksi garam yang memiliki
akurasi produksi pada pertanian garam konvensional.data mining adalah proses untuk mendapatkan
informasi yang berguna dari basis data yang besar dan perlu diekstraksi agar menjadi informasi baru
dan dapat membantu dalam pengambilan keputusan (joko Suntoro, 2017). terlebih dahulu
menerapkan perbandingan beberapa atribut atau kriteria yang terdapat pada data produksi garam.
Hasil dari perbandingan yaitu berupa skala prioritas, artinya atribut yang manakah yang paling
bermanfaat pada data produksi garam di Indonesia. Salah satu metode yang digunakan untuk
menentukan skala prioritas adalah Metode C4.5 (febrina Sari dan david Saro, 2018). Metode C4.5
juga merupakan salah satu metode machine learning yang digunakan untuk membangun sebuah
pohon keputusan untuk menentukan skala prioritas pada data. komputer akan mengelompokkan
data untuk dipelajari (learning dataset), kemudian hasil dari pembelajaran selanjutnya akan
digunakan untuk mengolah data-data yang baru (febrina Sari dan david Saro, 2018).

Data mining merupakan suatu proses otomatis terhadap data yang sudah ada Data yang akan
diproses merupakan data yang sangat banyak. Tujuan data mining adalah mendapatkan hubungan
atau pola yang mungkin memberikan informasi yang bermanfaat. Salah satu dari upaya ini yaitu
menghitung potensi produksi garam seakurat mungkin sehingga akan diketahui seberapa besar
informasi prediksi produksi garam di beberapa wilayah.

Algoritma yang akan digunakan untuk memprediksi produksi garam dalam kasus ini adalah
algoritma C4.5, Metode ini akan berusaha mendapatkan prediksi produksi pada pertanian garam
konvensional. Dari latar belakang diatas, maka peneliti berkeinginan untuk menyusun tugas akhir
dengan judul “Data Mining prediksi produksi garam pada pertanian pasar tradisional
menggunakan Algoritma C4.5”.

2. METODOLOGI PENELITIAN
2.1  Metode Pengumpulan Data

Untuk mendapatkan informasi serta data yang lengkap dalam penulisan penulis melakukan
penelitian dengan metode-metode sebagai berikut:

a. Pengamatan
Proses pemerolehan data informasi dari data sekunder yaitu melalui badan statistik
kementerian dan perikanan dikumpulkan peneliti dari berbagai sumber yang telah ada
(peneliti sebagai tangan kedua). Data sekunder dapat diperoleh dari berbagai sumber
seperti Biro Pusat Statistik (BPS), buku, laporan, jurnal, dan lain-lain. serta melihat hal
— hal yang apa saja yang ingin diperlukan.

b. Dokumen
Pengambilan data melalui dokumen elektronik dari lembaga atau institusi. Dokumen
diperuntukan untuk mendukung kelengkapan data yang lain.

c. Penelitian Pustaka
Penelitian yang dilakukan adalah memperoleh teori yang bersumber dari jurnal, buku
dan internet yang berkaitan dengan algoritma C4.5.

2.2.  Jenis Data

Pada penelitian ini digunakan data yang berasal dari data statistik kementrian dan kelautan
perikanan tahun 2018 - 2019 pada produksi garam . dengan jumlah data sebanyak 208 data. Terdapat
8 atribut terdiri dari 1d no, provinsi, kabupaten, produksi, tahun, luas lahan, curah hujan, keterangan
produksi (turun atau naik).
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Tabel 1. Data Produksi Garam

D Nama Kabupaten Produksi Tahun Luas Curah Ket
Provinsi P (TON) Lahan Hujan Produksi
1 Aceh Aceh barat 27.158 2019 Kecil Rendah Turun
2 Aceh Aceh Besar 90.689 2019 Besar Rendah Naik
3 Aceh Aceh Timur 2.400 2019 Kecil Rendah Turun
4 Aceh Aceh utera 142.714 2019 Besar Rendah Naik
5 Aceh Bireuen 124112 2019 Besar Rendah Naik
206 | SulTeng | Kab.Tojo Una 0 2018 Kecil Tinggi Turun
207 | SulTeng | Kab. Toli Toli 0 2018 Kecil Tinggi Turun
208 | SulTeng Kota Palu 982 2018 Besar Rendah Turun
Tabel 2. Data Curah Hujan, Luas Lahan, dan Produksi Garam Nasional Tahun 2018 — 2019
Tahun Curah Hujan (Mm) Luas Lahan (Ha) Produksi Garam Nasional
2018 78 26.000 2.300
2019 31,70 27.048,65 2.775.447

Tabel 3. Variable Atribut Curah Hujan,Luas Lahan dan Produksi Garam

Variabel Atribut Nilai Keterangan
Curah Hujan 315%%963(!3\/'9@ Brfggg?
Luas Lahan 0. 29,366 e
pogisican | {510 (o T

3. ANALISA DAN PEMBAHASAN

3.1  Metode yang Diusulkan

Dalam penelitian ini akan dilakukan analisa menggukanan metode algoritma C4.5. Data
dihitung dengan menggunakan algoritma sesuai dengan metodenya kemudian dicari hasil
akurasinya. Dalam tahapan ini akan dilakukan beberapa langkah pengujian data yaitu seperti berikut:

D ata Set

Bczwce I reeprearvasicore
(CZerczrriresy IIceree)

P cerce DAL irziresy FProsasirisy
(Dczrce Trveirsirsze)
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CApp b Modal & Parforrricrsca)
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Gambar 1. Langkah Pengujian
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3.2 Perancangan Unfield Modelling language (UML)

UML (Unified Modelling Language) adalah sebuah bahasa yang berdasarkan grafik atau
gambar untuk memvisualisasikan, menspesifikasikan, membangun, dan pendokumentasian dari
sebuah sistem pengembangan software berbasis Object Oriented.

3.2.1 Use Case Diagram

Use case merupakan suatu abstraksi dari interaksi antara sistem dan actor. Use case tersebut
bekerja dengan cara mendeskripsikan tipe interaksi antara user sebuah system dengan sistemnya
sendiri melalui sebuah cerita bagaimana sebuah system dipakai. Diagram Use Case berguna dalam
tiga hal:

a. Dapat menjelaskan fasilitas yang ada (Requirement).

b. Dapat komunikasi dengan klien.

c. Dapat membuat test dari kasus-kasus secara umum.

sistem infromasi produksi garam

&

Gambar 2. Use Case Diagram
3.2.2 Activity Diagram

Activity diagram adalah teknik untuk mendiskripsikan logika procedural dan aliran kerja.

Admin Sistem

Login

Cek validasi pada
database

data valid

Akses pilih menu

[V

>

7oA

@/

Gambar 3. Activity Diagram
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3.2.3 Sequence Diagram

Sequence diagram menggambarkan interaksi antar objek di dalam dan di sekitar sistem
(termasuk pengguna, display, dan sebagainya).

Qe 0 0

FormILogin Con‘trol user Halaman utama
I
1

i

I I

user id, password } }
0 I I
I I

| |

I I

kirim data | }

|

I

I

} result()

tampilkan halaman ()

EI'

val\déslo

/

membuka menu utamaf)
i
I
I

/

Gambar 4. Sequence Diagram

Sequence diagram login di atas dapat disimpulkan, bahwa program memiliki 1 aktor, yaitu
admin.
a. Admin harus memasukan username dan sandi  kedalam program melalui form yang
telah disediakan.
b. Sistem secara otomatis akan mengecek username dan sandi yang telah dimasukkan.
c. Apabila benar, maka user atau admin bisa mengakses sistem. Dan apabila salah akan
kembali ke halaman login.

4. IMPLEMENTASI

4.1 Implementasi

Implementasi adalah suatu penerapan atau pelaksanaan yang diterapkan dari modul yang
telah dirancang untuk kemudian dijalankan dengan sepenuhnya secara terperinci.

4.1.1 Implementasi Perangkat Keras

Implementasi perangkat keras merupakan hardware yang dibutuhkan oleh sistem dalam
menjalankan aplikasi. Perangkat keras (hardware) yang digunakan oleh penulis dalam pembuatan
sistem ini sebagai berikut:

Tabel 4. Implementasi Hardware

No Nama Spesifikasi

1 | Processor Intel Core i5 8250U with intel hd graphic
2 Memory RAM 8,00 GB

3 | Penyimpanan 1GB

4 | Display Intel® 15,6” UHD
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4.1.2 Implementasi Perangkat Lunak
Perangkat lunak yang digunakan oleh penulis dalam pembuatan sistem ini sebagai berikut:

Tabel 5. Implementasi Software

No Nama Software Pendukung
1 | 0Ss Windows 10 Pro

2 | Browser Google Chrome version 105.0.5196.102
3 | Microsoft office Excel 2013

4 | Database Server Xampp Control Panel version 3.30

5 | Software Data Processing Rapidminer Studio

6 | Software Pemodelan Enterprise Architechture & Draw.io

4.1.3 Implementasi Algoritma C4.5

Langkah pembuatan pohon keputusan (Decision Tree). Pada langkah awal dari proses
evaluasi algoritma C4.5 ini adalah mempersiapkan data yang akan di proses dalam penelitian ini
dataset yang akan diolah adalah data produksi garam konvensional dari data badan pusat stastistik
tahun 2018 -2019 berjumlah 208 data.

Import Data - Select the cells to mEort,

Select the cells to import.

Sheet: | Sheet1  ~ Geail range: |A Select Al Define header row: 1
a " < o E " < -
1 " nama Tahun curan hujan Kot Produkes) ~
= 1.000 Acan 27158.000 2019 000 rendan
= z.000 Acen sosss.000 2018 000
a 3.000 Acan z400.000 2018.000
= 4000 Acan 142714 000 2019 000
“ s.a00 Acen 124112000 2018 000
= s.000 Acen s125.000 2018.000
a 7.000 aan 3373932 000 2019 000
o s.a00 Banten 10084000 2018 000
10 @.ooo Dy 833.000 2018.000
11 1o.0o00 o Sunung Kiau @418 000 2019 000
a2 11000 o Hulon progo 1675 000 2018 000
13 1z.000 Gorantale Fahuwata 2508815.000 2018.000
13 13000 Jasar ciraban 152799502000 2019 000
18 14000 JdaBar Indramavu 200964337.000 2019.000
a6 as.ooo0 Jgasar araang 11880808000 2018 000
17  1s.0o00 JaBar ota Cireban 30000.000 2018.000
17000 ssEar Panasnaaran s2252.000 2019 000
e as.ooa0 JaTeng Brebes 48581281 000 2018 000
za  1s.0o0 JaTena Cilacap 18775.000 2018.000

€ cancer

Gambar 5. Dataset Produkasi Garam

Langkah awal dalam mengelola data adalah memasukkan data yang ingin diolah kedalam
RapidMiner Data diatas adalah data keseluruhan, untuk. melakukan pengolahan data di RapidMiner
data yang digunakan adalah Dataset dari seluruh populasi, data akan dipakai untuk membuat model
atau rule.

4.1.3.1 Pemilihan Atribut Sebagai Label

Import Data - Farmat v >
Format your columns._
Rapiace =
o - © ~ Tahun © ~ luaslahan © - curah hujan © - | Kot Produks
intege. P— o A
P oyt
o 27188 2010 turun ~
z | =z aneaa 2018 naik
Em| 2400 2018 turun
4 a 1az71a za1a i
s |s 124113 2a1a naik
s ®© G125 2018 turun
R 3373332 2010 e
s = 1oaa 2010 turun
s @ @as =zma trun
1w o asts 2018 torun
11 1575 2010 turun
=z 250815 2019 naik
s s 182780802 2010 st
14 a4 280854337 2019 naik
s s 11880598 za1a nane
TR : 201 trun
7 201 turun
wm s za1a nanc =
& no probiems
+— Eroviou - = Eiisn € cancs )

Gambar 6. Pemilihan Atribut Sebagai Label

Pada atribut Produksi pilih sebagai label, sedangkan yang lain disesuaikan setelah itu tekan
finish.
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4.1.3.2 Cross Validation

Repository Process

© Process » PR N - |

@ Import Data

1]
4

——
~ [l Local Repository (Loc sl
» @ Connections
v 5 data
Bl data 1 (322 1122 AM - 248 -
o garam

o kurvaroc (=7

21:3

& produksi garam 1 (52822 1.0

& produksi garam gini_index Read Excel Cross Validation
~ P nrocesses di & o o mod
b “Ha o b
4 produksi garam gain (/1822 ]
< > tes
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Operators per )
valida X

% Performance (C\assiﬁcatil/\
% Performance
¥ I visual (2)
% compare ROCs
% Lift Chart (Simple)
% Cross Validation
% Split Validation
% Bootstrapping Validation

Gambar 7. Cross Validation
Cari operator cross validation pada kolom pencarian operator, selanjutnya doubleclick pada
cross validation. data tersebut akan dilakukan menggunakan Cross validation yang dapat digunakan

untuk mengevaluasi kinerja model atau algoritma dimana data dipisahkan menjadi dua subset yaitu
data proses pembelajaran dan data validasi / evaluasi.

4.1.3.3 Main Process Decion Tree

Repository Process

© Import Data ©) Process » Cross Validation » PPL 2P HawH

n
<

—
~ Il Local Repository (Local)
» @ Connections

tra mod o mod tes
ML thr g o tes per
e Decision Tree A Apply Model Performance N
3 tr mod mod 1ab Isb perf)
b ¢ N S Y
. exa unl mod ) g rer exa
4 kurva roc (528122 1:31 AM - 4

4 produksi garam 1 (52822 1.

< produksi garam gini_index -
¥ I processes

4F produksi garam gain (21822
< >
Operators
performance X
~ I Validation (20) 2

~ I Performance (18)
~ P Predictive (7)
% Performance (Classificatii
% Performance Binorminal ¢
% Performance (Regressior
% Performance (Costs)

% Performance (Ranking)
vV

e

Gambar 8. Main Process Decision Tree

Dalam proses ini dimasukan operator Decision Tree. Apply Model dan Performance pada
Main Process untuk menguji performa dan melihat akurasi pada output decision tree , lalu
hubungkan kabel-kabel tersebut. lalu klik tanda panah yang mengarah keatas. Pastikan kabel-kabel
tersebut terhubung secara benar.
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4.1.3.4 Main Process Validation

)0 //Local Repository data/ produksi garam 1 - RapidMiner Studio Educational .10.001 @ DESKTOP-VBARCGO - X
File Edit Process View Connections Setings Extensions Help
S
H - P - B jews | Design Results TuboPrep | Auohlodel | Deployments P Alstudio v
Repository Process Parameters
%4 Read Excel
@ Import Data = @ Process » polyel S R 4
A
T ~ # Import Configuration Wizard.
v 5 data
H data 122 excel file
res
N inp
4 garam s
& kuvaroc (= A s . | Sheet selection s.v @
& produksi garam 1 (=25 s
& produksi garam gini_in¢__ s (] |SnEELOUMPET !
b [ proceszes
imported cell range: A1 =

B DB eoacy Read Excel

< i > dn 3w
4 encoding s. v |G
v Cross Validation

Operators
firstrow as names

<

-

date format I
» [ Data Access (58) A .
» [ Blending (82
ey time zone s.v|a
b £ Cleansing (28)
b £ Modeling (167) = P c g
» Scoring (14)
b £ Validation (30) read all values as polynominal D,
» £ Uiy (25) ) =
| Leverags the Wisdom of Crowds o get aperator recommendations based on your pracess design! T Hide acvanced parameters
Get more operators from the AT ESET)
@ o icivate Wisdom of Growds  Change compsiibilts (9.10.001)

Gambar 9. Main Process Validation

Setelah muncul Validation pada Main Proces geser Validation kekanan lalu sambungkan
kabel Input ke Read Excell satu kabel, Read Excell ke Validation satu kabeldan Validation ke Res
empat kabel. Lalu tekan Running atau Play ( tombol panah biru )di atas.

4.1.4 Implementasi Antarmuka Pengguna Sistem

Implementasi antar muka memberikan tampilan dari aplikasi yang sudah dibuat, berikut ini
merupakan tampilan yang ada pada sistem informasi produksi garam konvensional di indonesia :

4.1.4.1 Tampilan Halaman Login

Halaman login adalah tampilan pertama untuk mengakses sistem, pada halaman login
terdapat form username dan password yang harus diisi sesuai data pada database.

Login

Username

Lsemame

Password

Password

Gambar 10. Tampilan Halaman Login

4.1.4.2 Tampilan Halaman Utama

Halaman utama (Dashboard) menampilkan menu-menu yang tersedia pada website, fokus
tampilan halaman utama adalah menampilkan sebuah data sistem informasi geografis produksi
garam,tempat input data.

Rian Hidayatullah | https://journal.mediapublikasi.id/index.php/oktal | Page 467



https://journal.mediapublikasi.id/index.php/oktal

OKTAL : Jurnal Ilmu Komputer dan Science
Volume 2, No. 2, Februari 2023
ISSN 2828-2442 (media online)

Hal 460-471

Sistem Informasi Geografis Produksi Garam

upakan hepulauan terbesar di dun mermilik " ulau dan

Gambar 11. Tampilan Halaman Utama
4.1.4.3 Tampilan Halaman Input Data Informasi Produksi Garam

Halaman input data menampilkan fitur tambah tempat lalu disimpan ke dalam database, dan
akan ditampilkan pada halaman sistem informasi garam pengguna.

Tambah Tempat

File Mo file chosen

e B/ E O® OE &
EE-E-E W L @

X
Gambar 12. Tampilan Halaman Input Data
4.1.4.4 Tampilan Halaman Tempat Produksi Garam

Halaman informasi lokasi produksi garam ini menampilkan informasi data produksi garam
yang tersimpan di database .

<« C  ©® localhost/gis3/indexohpi

Tempat

Produksi Garam di Provinsi Aceh

Gambar 13. Tampilan Halaman Tempat Produksi Garam
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4.1.4.5 Tampilan Halaman Data informasi Produksi Garam

Halaman data informasi produksi garam ini  menampilkan informasi produksi di aceh data
review, dan data diagram produksi garam.

Gambar 14. Tampilan Halaman Data Informasi Produksi Garam

4.2 Pengujian Algoritma C4.5

4.2.1 Decision Tree
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Gambar 15. Decision Tree
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Gambar 16. Decision Tree Apply Prepurning

Rian Hidayatullah | https://journal.mediapublikasi.id/index.php/oktal | Page 469



https://journal.mediapublikasi.id/index.php/oktal

OKTAL : Jurnal Ilmu Komputer dan Science
Volume 2, No. 2, Februari 2023
ISSN 2828-2442 (media online)

Hal 460-471

Dari gambar diatas dapat dilihat hasil pohon keputusan dimana setiap provinsi mendapatkan
hasil produksi garam di mana warna merah (naik) dan warna biru (turun) , luas lahan kecil produksi
garam dan luas lahan besar . Pada tahun 2019 hasil produksi garam di indonesia naik dibandingkan
tahun 2018, pada produksi garam konvensional dibeberapa daerah menampilkan naik, turunya
produksi garam diwilayah seperti Jawa Barat, Jawa timur, Nusa Tenggara Barat, Sulawesi selatan.

4.2.2 Confusion Matrix

4.2.2.1 Accuracy Confusion matrix Algoritma C4.5

accuracy: 95.69% +/- 4.17% (micro average: 95.67%)

true turun true naik class precision
pred. turun 163 B 96.45%
pred. naik 3 36 92.31%
class recall 98.19% 85.71%

Gambar 17. Accuracy Confusion Matrix Algoritma C4.5

Hasil pengukuran akurasi data yang diperoleh dari dataset nilainya mencapai 95.67%. Dari
tabel tersebut diketahui prediksi turun dengan true turun mencapai 163 daerah dan true naik
sebanyak 6 daerah, dengan hasil pencapaian nilai presisi sebesar 96,45%. Sedangkan untuk prediksi
produksi garam naik untuk true turun mencapai 3 daerah dan untuk true naik terdapat 36 daerah
dengan hasil pencapaian nilai presisi sebesar 92.31%. Untuk recall data produuksi garam yang
sangat tinggi terdapat pada class recall true turun mencapai 98.19% sedangkan untuk class recall
true naik mencapai 85.71%.

Perhitungan untuk hasil dan nilai accuracy seperti gambar diatas adalah sebagai berikut :

TP+TN
Accuracy = —————
TP+FP+TN+FN
163+36
Accuracy = —————
163+6+3+36
199
Accuracy = —

208
Accuracy = 0,9567

Accuracy = 95,67%

Mencari nilai Sensitivity atau Recall dengan rumus sensitivity sebagai berikut :

.. TP
Precision = ——
T11)6+3FN 163
Precision = =—=0.9819

163+3 166
Class recall =98,19%

Mencari nilai Precision dengan rumus precision sebagai berikut :
Precision =

TP+FP
163 _ 163 _

Precision = =—=10,9645
163+6 169

Precision = 96,45%

Tabel Evaluasi hasil pengolahan data dengan menggunakan metode yang diusulkan dapat
dilihat pada tabel dibawah ini:

Tabel 6. Evaluasi Hasil Pengolahan Data Dengan Metode yang Diusulkan

Metode Accuracy Precision Recall

Algoritma C4.5 95,67% 96,45% 98,19%
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5. KESIMPULAN

Berdasarkan penelitian yang dilakukan oleh peneliti , maka dapat diambil kesimpulan
beberapa hal sebagai berikut, yaitu:

a. Dengan adanya sistem informasi Produksi garam konvensional kita dapat mengetahui
produksi garam konvensional di wilayah Indonesia.

b. Pada metode algotima C4.5 didapatkan akurasi 95,67% dengan tingkat akurasi
Excellent Classification.

c. Produksi garam konvensional Tahun 2019 naik dibanding tahun 2018 ,dengan atribut
luas lahan kecil produksi garam di Indonesia relatif turun sedangkan luas lahan besar
produksi garam Indonesia berpotensi naik.
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